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Аналитическая работа в УИС РОССИЯ



УИС РОССИЯ в РОМИП-2004

ad-hoc для web-коллекции (2)

ad-hoc для legal-коллекции (2)

классификация в legal-коллекции (3)

Прежний курс: получение «basic line» с
использованием «классических» методов и
исследование различных факторов



ad-hoc для web-коллекции
Прогон 1: «Отправная точка»
Вес каждой леммы документа :

где “term frequency” – учет частотности леммы в документе:  

freqD(l) - частотность леммы l в документе, dlD – мера длины
документа, avg_dl – средняя длина документа, β = 0.4 
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ad-hoc для web-коллекции

Каждый запрос Q = w1 w2 w3 … wm
представлялся в виде формулы

L(Q)= L(w1) & L(w2) & L(w3) & … & L(wm) ,

где L(w) = l1(w) OR l2(w) OR …OR lq(w), lk(*) - леммы
морфологического разбора слова.
Тогда оценка релевантности документа D для запроса Q
вычисляется по формуле:

где θik = θi = 1.0 — “вес” леммы в запросе — равен весу, 
устанавливаемому для соответствующего слова запроса.
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ad-hoc для web-коллекции

( )

Прогон 2: Влияние расстояния между словами
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1Если запрос встречается в заголовке документа (внутри тегов
title и h1) в виде подстроки, то .

Иначе, если запрос встречается внутри документа в виде
подстроки, то .

Иначе, производится поиск минимального «куска»
документа, в котором содержатся все слова запроса. 
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ad-hoc для web-коллекции
ROMIP2004 web adhoc (no_desc_all, OR, pd50)
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ad-hoc для web-коллекции
ROMIP2004 web adhoc (with_desc_all, OR, pd50)
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ad-hoc для web-коллекции
ROMIP2004 web adhoc (2003, OR)
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ROMIP2004 web adhoc (with_desc_all, OR, pd50)
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ad-hoc для web-коллекции
ROMIP2004 web adhoc (no_desc_all, OR, pd50)
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ad-hoc для web-коллекции
ROMIP2004 web adhoc (with_desc_all, OR, pd50)
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ad-hoc для web-коллекции

OR

1 no_desc summary

2 no_desc summary_pd50

3 no_desc_all summary

4 no_desc_all summary_pd50

5 no_desc2003 summary

6 no_desc2003 summary_pd50

7 with_desc summary

8 with_desc summary_pd50

9 with_desc_all summary

10 with_desc_all summary_pd50

11 with_desc2003 summary

12 with_desc2003 summary_pd50

AND

13 no_desc summary

14 no_desc summary_pd50

15 no_desc_all summary

16 no_desc_all summary_pd50

17 no_desc2003 summary

18 no_desc2003 summary_pd50

19 with_desc summary

20 with_desc summary_pd50

21 with_desc_all summary

22 with_desc_all summary_pd50

23 with_desc2003 summary

24 with_desc2003 summary_pd50



ad-hoc для web-коллекции
ROMIP2004 web adhoc - результаты по таблицам релевантности
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ad-hoc для web-коллекции
ROMIP2004 web adhoc - результаты  по  таблицам релевантности
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ad-hoc для web-коллекции
Выводы по устойчивости:

«Места» различных прогонов меняются в основном в
пределах одной позиции в зависимости от таблицы
релевантности. Поэтому результаты анализа, 
проведенного нами на двух выделенных таблицах
релевантности, можно обобщить на все таблицы.

Точность системы на первых 10 документах существенно
зависит от способа объединения оценок разных
экспертов. 
Для матриц «or» Precision(10) существенно выше, чем для
матриц «and»



ad-hoc для legal-коллекции

задача классического ad hoc поиска документов

около 60 тысяч документов (согласно нашим данным
60015) из коллекции нормативных документов РФ
компании «Кодекс»

12925 запросов, для каждого из которых необходимо
было выполнить поиск и выдать не более
100 документов

задание и способ его оценки для этой дорожки
аналогичны дорожке поиска по web-коллекции

мы использовали аналогичные методы выполнения
заданий (за исключением прогона 2) и анализа
результатов



ad-hoc для legal-коллекции
Прогон 2: Повышения веса слов запроса, встретившихся в

заголовках

Ранг по заголовкам равен отношению количества слов запроса, 
встретившихся в заголовке, к длине запроса:

где HdrWords — множество слов в заголовке документа,  —
количество слов в запросе.
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ad-hoc для legal-коллекции
ROMIP2004 Legal adhoc (OR)
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ad-hoc для legal-коллекции
ROMIP2004 legal adhoc (OR, pd50)
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ad-hoc для legal-коллекции

Результаты :

Прогон 1, использующий «классический» метод
поиска и ранжирования TF*IDF показывает
«средние» результаты

Учёт заголовков повышает качество поиска, 
но не намного



ad-hoc для web-коллекции
что такое тюнинг
кинотеатр мечта
все про массаж
породы кошек классификация
что такое lol
как приготовить пиццу
как получить российское гражданство
Научная полемика
адрес Птичий рынок в Москве
мерседес вито
витамины в пище человека
мерседес из германии
что взять в роддом
нобелевская премия
как накачать мышцы
биография петра
Напиток богов амброзия
что такое любовь
самый мощный ваз
болезни сердца



ad-hoc для legal-коллекции
лишение премии
Комментарий к закону об инвестиционной деятельности
о лицензировании отдельных видов деятелдьности
поправка к закону о гражданстве РФ
О подготовке и проведению празднования 60-й годовщины Победы
Перечень производств, профессий и работ с тяжелыми и вредными, 

особотяжелыми и особо вредными условиями труда предприятий и
организаций

Положение о порядке сдачи квалификационного экзамена и оценки
знанийпретендентов

Закон Об аудиторкой деятельности
устный договор
закон о переписи населения#57-ФЗ
Положение о паспорте гражданина РФ
Об отмене положения о составе затрат
судебные издержки
коммунальная квартира
Об ограничении курения табака и потребления табачных изделий.
уклонение от заключения договора
о страховании гражданской ответственности авиаперевозчиков
федеральный закон о рекламе
Регистрация инвестиционных контрактов



классификация
для legal-коллекции

автоматическая классификация нормативных документов
законодательства РФ из БД СПС «Кодекс»
183 рубрик -- подмножество большого иерархического
рубрикатора нормативных документов
для обучения процедуры классификации предлагается
коллекция из 4496 документов, отрубрицированных по
данному классификатору экспертами компании «Кодекс»
для тестирования предоставлены 55519 документов, для
которых необходимо автоматически определить рубрики, к
которым эти документы относятся. 
для некоторых рубрик нет документов в коллекции
обучения, всего рубрик с ненулевым количеством
документов для обучения — 170



классификация
для legal-коллекции

Прогон 1: SVM по леммам
Прогон 2: SVM по леммам+терминам

Леммы/понятия, встречающиеся менее, 
чем в четырёх документах, были усечены. 

21746 различных лемм и 1203087 пар лемма-документ
для обучающей выборки из 4496 документов.

29918 различных лемм/терминов и 1569958 пар
«лемма/термин»-документ.



классификация
для legal-коллекции
Прогон 3: Метод машинного обучения, 
основанный на моделировании логики рубрикатора
описание рубрики в виде булевской формулы — запроса к ИПС
Элементами формул являются понятия Тезауруса ЦИИ. 
Алгоритм строит формулы вида

Конъюнкции, составляющие формулу, имеют длину от 1 до 3.
Мотивация -- создать алгоритм машинного обучения, который бы
моделировал смысл рубрики, составленной человеком, по результатам
рубрицирования. Необходимым требованием для данного алгоритма
было построение правил описания рубрики, которые можно легко
интерпретировать. 
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классификация
для legal-коллекции
Методика оценки

большое разнообразие таблиц релевантности
(4 варианта) и метрик качества рубрицирования (8 шт.)
результаты работы систем вычислялись на двух
различных подмножествах рубрик, назовём их А (12 шт.)
и Б (40 шт.)

1) “ideal” — оценки экспертов ИС «Кодекс» для А
2) “ideal40” — оценки экспертов ИС «Кодекс» для Б;
3) “and_relevant-minus” — “ideal”; документ считается

соответствующем рубрике, если хотя бы один эксперт
оценил его как relevant-minus или выше;

4) “or_relevant-minus” — “ideal”;  документ считается
соответствующем рубрике, если все эксперты оценили
его как relevant-minus или выше



классификация
для legal-коллекции
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классификация
для legal-коллекции

ROM IP2004 le gal cate gorization, "ide al50"
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классификация
для legal-коллекции

Зависимость F1 от количества примеров обучения
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попадает в указанный интервал)



классификация
для legal-коллекции

ROMIP2004 legal categorization, "ideal"
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З а к л ю ч е н и е
Предварительный анализ результатов:

широко известные, описанные в литературе
методы, как TF*IDF для adhoc поиска и
Support Vector Machine для классификации
с обучением, показывают достаточно высокие
результаты;

интересной задачей является разработка либо
совершенно новых методов либо гибридных
методов, превосходящих по результатам
«классические» методы
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